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Vyskum sa zaobera predpovedanim doby pripojenia elektrického vozidla k nabijacej stanici na zaklade Synchrénna a asynchrénna aktualizacia
. o , , dat z nabijacich stanic Holandskej spolo¢nosti EVnetNL. Nasa inovacia v danej problematike spociva v
Rlese ny prOblem pravidelnej aktualizacii predpovede pocas pripojenia elektrického vozidla. Vysledok prace spociva v $as aktualizdcie ohranidenie transakcie
znizeni chybovosti predpovede a poukazani na vyznam aktualizacie pri znizovani chybovosti. Navyse je
sti¢astou riedenia aj novy pristup a metodoldgia aktualizacie predikcie pre podobné typy uloh. krok aktualizacie

Motivacia
. .. . . ’ . . casova os
Inteligentné nabijanie Prinos aktualizacie predpovede Dostupnost nabijacich miest Synchrénna aktualizacia
Typ nabijania, ktory sa snazi vzhladom Popri praktickych aplikaciach, je prinos Vzhladom na vysoku vytazenost
na U&elovu funkciu rozlozit silu prace aj vedecky, vo forme poukézania nabijacich stanic, je potrebné krok aktualizacie
nabijania vyuzivajuc cely cas na vyhody aktualizacie predpovede pouzivatelom poskytovat informécie o :
pripojenia elektrického vozidla. a navrh metodoldgie. ich aktualnej a budicej dostupnosti. .

T1

casova os
RieSenie ulohy je realizované pomocou algoritmov strojového ucenia. Aktualizacia predpovede prebieha Asynchrénna aktualizacia

asynchrénne, a teda pre kazdu transakciu v pravidelnych ¢asovych intervaloch. Na porovnanie kvality predpovede
. o . sluzi naivna metdda, ktora predpovedd dizku pripojenia elektrického vozidla na zaklade historického priemeru - , . ) .
Rlesenle konkrétneho pouzivatela. Vyuzivame algoritmus "Light GBM", ktory predstavuje implementdciu "gradient Zavislost chybovosti od casu aktualizacie
boostingu" regresnych stromov. V jednotlivych ¢asoch aktualizacie sa vo vysledku nepouziva jeden model, ale predpovede pre rézne metddy
pre kazdy &as je vytvoreny samostatny model. Véeobecne mézu jednotlivé modely vyuzivat rézne predikéné
metddy, avSak v nasej implementacii je to vyluc¢ne "Light GBM". Takyto framework nazyvame multi-model.

Aktualizacia pomocou multi-modelu Vy'Sled ky

Aktualizacia
historickych dat Porovnanie metod: Jednoduchy model vyuzivajuci algoritmus Light GBM

M, M M, - zlepsil predpoved' doby pripojenia o 20% oproti naivnému pristupu.
Zlepsenie metodoldgie aktualizacie: Multi-model vyuzivajuci algoritmus
XOIJ?O Xll V1 XZI 75 X I“n Light GBM vylepsuje predpoved’ jednoduchého modelu o 6,5%. Oproti
_____________ " . naivnému pristupu chybovost klesla 0 29%.
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I I | I ! Vplyv frekvencie aktualizacie: Experimentalne je potvrdeny vztah medzi 125 -~ . LGBM_SM

to t1 to t, tdep zvySenim frekvencie aktualizacie a znizenim chybovosti. LGBM_MM
Prinos aktualizacie: Aktualizacia predpovede doby pripojenia elektrického 00 25 50

Zaciatok transakcie Koniec transakcie

vozidla zniZila chybovost predpovede pre rézne metédy o 14-19%

Cas aktualizacie v hodinach




