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Mikrogeneticky algoritmus

® Dolezity vyber vhodnej
startovacej mnoziny
(pociatocCnej populacie)
Velkost populacie je 5
Nepouzivame mutaciu

Algoritmus rychlo
konverguje k
podobnym rieseniam
(nominalna
konvergencia)

® Podosiahnuti
nominalne;
konvergencie
restartujeme
algoritmus s novou
populaciou, pouzivame
elitizmus

Problém obchodneého cestujiiceho

Uloha obchodného

kombinatorickej optimalizacie, teorie grafov a diskrétnej matematiky. Je to NP-tazky
problém, teda casto sa uspokojujeme s najdenim suboptimalneho riesenia

heuristickymi algoritmami.

Operator krizenia

Algorithm 2 Mikrogeneticky algoritmus (nGA)

1: procedure MICROGA

2:

3:

4:

10:

11:

12:

13:

14:

15:

16:

17:

18:

19:

P « initializeMicroPopulation()
while !terminationCriterion() do
P’ « empty population
evaluateFitmess(P)
best « findBest(P)
addToPopulation(P’, best)
fori<1to4do
parents < select(P)
child « crossover(parents)
addToPopulation(P’,child)
end for
if nominalConvergence(P) then
P « restartPopulation(P)
else
PP
end if
end while

return P

20: end procedure

Startovacie mnoZiny v genetickych algoritmoch
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Porovnanie konvergencie pre rozne
nastavenia parametrov

Startovacie mnoZiny

Cielom projektu je generovanie vhodnych Startovacich mnozin pre
genetické algoritmy a tym dosiahnut rychlejsiu konvergenciu k
optimalnemu rieSeniu.

cestujuceho (TSP) je klasickym problémom v oblasti
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Obr. 3.5: Priklad OX1 pre rezné body 3 a 6
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® Vyznam Startovacich mnozin: Diverzita pri krizeni a rovnomerné
rozlozenie pociatocnych rieseni v doméne vSetkych pripustnych rieseni.
Obzvlast dblezité pri mikrogenetickych algoritmoch

® Rovnomerne rozloZzené mnoziny.

Rovnomerne rozlozené mnoziny v TSP

® Rovnomerne rozloZzend mnozina (t-rovnomerna) je podmnozina

binarnych slov s pevnym poctom jednotiek, kde Hammingova vzdialenost
medzi kazdymi dvoma prvkami spifia uréitd minimalnu hodnotu.

® m - pocet bitov v bindrnom slove (velkost mnoZiny najlacnejsich hran s
ktorej vyberame)

® - pocetjednotiek v kazdom binarnom slove (reprezentuje pocet
vybranych najlepsich hran z maximalneho poctu m)

® t_minimalna Hammingova vzdialenost medzi kazdymi dvoma slovami v
mnozine (zabezpecuje rovnomerné zastupenie najlacnejsich hran v
mnozine rieseni)

® Heuristika, ktorou vieme regulovat zastUpenie najlacnejsich hran.

Postup

1. Vyberkandidatnych hran — Usporiadaju sa hrany podla ceny a vyberie sa
prvych m.

2. Generovanie indexov hran — Z rovnomerne rozloZzenej mnoziny pre
parametre m,p,t vyberieme nahodnych n prvkov, kde velkost populacie je
n

3 . Tvorba neuplnych tras — Vybrané hrany pouzijeme vo vyslednom rieSeni
(pri tom zabezpecime aby nevznikol cyklus).

4. Doplnenie chybajucich uzlov — Doplnia sa chybajice uzly ndhodnym

sposobom.

® \Vietky behy algoritmu boli replikované 10-krat a vysledky boli spriemerované
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Zohrazenie zavislosti parametrov od
dokonvergovanej fitness hodnoty

nastavenie algoritmu.
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Zelenou je zvyraznena rovina reprezentujuca fitness hodnotu pre kontrolné
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Experl mentv ® Experimenty ukazali, Ze pri va¢ine nastaveni parametrov m, p, t algoritmus
dosahuje rychlejsiu konvergenciu ako pri nahodnej inicializacii pociatocne;j
: R : o : opulacie.
V experimetoch bol porovnavany priebeh konvergencie genetického algoritmu POP o L o
ALy : n : : , ® 7 grafov zavislosti najlepdej fitness hodnoty po 1000 generaciach behu
pre rozne inStancie TSP a r6zne nastavenia parametrov m, p, t pri generovani _ o . _ e B
T o : : Ny ; algoritmu vo vacsine inStancii pozorujeme zlepsenie s klesajucou hodnotou
pociatoCnych mnozin oproti kontrolnému nastaveniu (nahodnému o
: v v . . : C parametra m a stUpajucou hodnotou parametra p.
generovaniu pociatocnej populacie).Velkost populacie je 5. _ T _ N L , )
® Tov praxi znameng, Ze véacsie obmedzenie mnoZiny najlepsich hran pre vyber

do kandidatskeho rieSenia a vacsie zastUpenie tychto hran v danom rieseni

zrychluje konvergenciu.



	Untitled Section
	Slide 1


